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Estinzione galattica

AR [ QS & ( yihals@ty & cataratta
/7 '\\ 4 naturaledovutal f £ QF 8 &2 NB A
e scatteringdel flussofotonico neigas
e polveri delle regioni di formazione
stellare  (nebulose) posti tra
osservatoree sorgente

Un altro effetto e un maggiore
assorbimento della luce blu, che
rendef Q2 3 @Sdsso 2

La quantita di estinzione e
estremamente variabile, dipendendo
dalla natura delle zone di formazione
stellare




Metodo tradizionale di calcolo

La curvadi estinzionedi una stella si misura
attraverso il confronto tra il suo spettro e
guello osservatoper una stella simile di cui &
sia noto il flusso senzaestinzione E anche ‘:iil’:

A, =-25log(F,/F?)=1.086r,
possibile utilizzare un modello teorico di

spettro per unaregioneconunacertadensita 237 F?
molecolare :
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Nelleimmaginiastronomichearelazionetrat QS a  totgld A}, Bigufatain magnitudini,
e la cosiddettacolumndensity(colonnadi densita)degliatomi di idrogenoN,, misuratain
cm2, mostrat QA y (0 SrAld gase £ ydbveri nel mezzointerstellare Dastudi di regioni

stellarieffettuati conla spettroscopiaultravioletta e ai raggiX, risultanota la relazione—
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Nebulosa di Lupus

Lupus IV

al LILJ RQSAGAYT A2y S RA [ tndgine gsseryafanNaVSHENM y
B (coordinate J2000; Cambrésy 1999) di Lupus | nella banda B (coordinate
J2000, 5x5 gradi DEC, 7000 x 7000

pixel di risoluzione)

La misurazionee stata effettuata attraversoun metodo di conteggiodi stelle usandouna

grigliaadattivaformata da unadecomposiziondasatasufiltri waveletapplicataad immagini
ottiche ad alta risoluzione(Cambresy1 999



Thresholding e rapporto massa/estinzio

Il metodo descritto porta alla costruzione di mappe | ™" 3
di estinzione sulle quali definire degdo-contorni, ool i
e fondamentale per i calcoli di massa =
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Identificazione della regione di estinzio

[ StarCounting]
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Identificazione della regione di estinzio

StarCounting Thresholding
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Identificazione della regione di estinzio

StarCounting Thresholding

Mappa di estinzione
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Immagini/spettria bassoSNRatio
Proiezione2D, no profondita A foreground/backgrounadoise
No verita assolutalmodelli/simulazioniy unsupervised

Osservazioni
astronomiche

«effetto cataratta»non eliminabile

Conteggicstatisticoaffetto da errore (soprattutto distanzaregione)
Thresholdinaarbitrario del flusso

Contorniregionenon facilmentedefinibili

Thresholdingautomatico (edge detectior) Unsupervised Machine Learning
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Immagini sintetiche Mappe di estinzione Immagini osservate
Validazione tecnologic Validazione scientifica Rolper calcolo estinzion
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Edge Detection

Gli edge si configurano come bruschi |
cambiamentidel livello di grigio identificabili flxy) I
come picchi della derivata prima. Su questo | B X
concetto basanoil loro comportamentoi piu |

classicmetodi di edgedetection:

Operatori di Sobel Metodo di Canny
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Fuzzy Edge Detection
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